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QtƘzmtjde 
Dados
ñmuito maisque um monte de dadosò
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e 

Estatística

Ciência

da 

Computação

DANGER

Meu 

Mestrado

Power 

Point

Valor



https://www.backblaze.com/blog/hard-drive-cost-per-gigabyte/

https://www.backblaze.com/blog/hard-drive-cost-per-gigabyte/


]Ǜ vivemos em um mundo interconectadoΨ

https://msb.georgetown.edu/newsroom/news/global-supply-chain-research

https://msb.georgetown.edu/newsroom/news/global-supply-chain-research


Ψ }¢o depende de alguns pontos principais.

Uma rede complexa de tz¡o~jƏǤo om{zǝytmj !







Temos muitos dados

2019 Ą



Na verdade, muito mais

2019 Ą



E a quantidadeo ¡ş Ǜaumentando

aqui



Principaisabordagens da QtƘzmtjde Dados

Exploratória Não-supervisionado Supervisionado



Ozşwt oS¥|w{~j¡Ǜ~tjde Dados
A arte de fazer gráficos e sumarizações para entender o que está acontecendoé



Saberb`[ Ɩ muito importante!

https://www.khanacademy.org/computing/computer-programming/sql

https://www.khanacademy.org/computing/computer-programming/sql


ouzŧ{

https://venngage.com/blog/misleading-graphs/

https://venngage.com/blog/misleading-graphs/


Aprendizado]ŧ{-supervisionado
Encontrar grupos/padrões nos dados

Name Gender Age é Kills

Tyrion M 30 2

Jon M 18 7

Robb M 17 300

Sansa F 16 5

é

1) Colete seus dados



2) Represente os dados na sua forma N-dimensional preferida

- One Hot Encoding

- Normalização

- PCA

- tSNE



3) Encontre clusters com seu algoritmo preferido

- K-means

- K-medians

- DBSCAN

- GMM



4) Interprete seus clusters com seu parceiro de negócio favorito

- Marketing

- Fraude

- Produtos

- Riscos

House Stark

undead

Targaryen



5) Às vezes as coisas dão errado



6) Não desanime e tente outra vez!

- One Hot Encoding

- Normalização

- PCA

- tSNE

- K-means

- K-medians

- DBSCAN

- GMM

- Marketing

- Fraude

- Produtos

- Riscos



Aprendizado Supervisionado
Construir uma máquina preditiva

Name Gender Age é Kills

Tyrion M 30 2

Jon M 18 7

Robb M 17 300

Sansa F 16 5

é

1) Colete seus dados, juntamente com algo que você quer prever

Morre?

SIM

SIM

NÃO

NÃO

é



Name Gender Age é Kills

Tyrion M 30 2

Jon M 18 7

Robb M 17 300

Sansa F 16 5

é

2) Tenha vários tipos de colunas!

Morre?

SIM

SIM

NÃO

NÃO

é



Name Gender Age é Kills

Tyrion M 30 2

Jon M 18 7

Robb M 17 300

Sansa F 16 5

é

3) Tenha variabilidade na Resposta!

Morre?

SIM

SIM

NÃO

NÃO

é



Name Gender Age é Kills

Tyrion M 30 2

Jon M 18 7

Robb M 17 300

Sansa F 16 5

é

4) Tenha volume de dados!

Morre?

SIM

SIM

NÃO

NÃO

é



5) Treine seu algoritmo preditivo favorito nos dados!



6) Mas acompanhe a performance em outros dados



7) Às vezes as coisas dão errado



7) Não desanime e tente outra vez!



Case 1 ϊejwtnjƏŧ{de Cheques



Dados

Case 1 ϊejwtnjƏŧ{de Cheques

Assinaturas

Verdadeiras e 

Falsas

Algoritmo

Deep Learning

Objetivo

Marcar a 

assinatura como

verdadeira ou

falsa no chque



Realidade



ldf sdf adf af

aa asfrthr

eert erg

O pulo do gato

Acrescentar

traços e formas

geométricas

Acrescentar

texto

Acrescentar

ruído, rotacionar

Modificar os dados de treinamento para se aproximar da realidade




